4.) Mengen invertieren mittels Intervallanalysis
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Numerische Bestimmung einer implizit

definierten Menge S = {peP|y,(p)ely]} =y (W) P

1. Algorithmen zur Mengeninvertierung

mittels Intervallanalysis studieren und

klassifizieren

2. Einen selbst gewéhlten Algorithmus

detailliert beschreiben

3. Ein Beispiel zur lllustration erarbeiten

und basierend auf einer Bibliothek
[https://en.wikipedia.org/wiki/Set_inversion]

implementieren
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Finding all parameter vectors that are consistent with the data in
problem of set inversion, salved

that the error falls within prior bounds is a
in the generai nonlinear case via interval analysis
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